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Аннотация. Рассмотрен процесс распространения информации среди агентов социальной сети с целью 

верификации, оценки и точности разработанной модели. Построенная модель социальной сети 

позволяет проводить исследование распространения информации с учетом психофизиологических 

особенностей агента. Используемые в модели коэффициенты приема и передачи информации зависят 

от типа личности и определяются на основе анализа различных объектов деятельности. Источником 

информации является один из участников эксперимента, которая передается «ближнему кругу» 

агентов. Реализован программный модуль модели социальной сети. Модуль позволяет проводить 

исследования распространения информации с учетом психофизиологических особенностей агента. 

Программный модуль имеет интуитивно понятный интерфейс, позволяет задавать начальные условия 

эксперимента и выводить полученные результаты в удобном для пользователя виде. Для проверки 

адекватности работы модели проведена серия натурных экспериментов. Агенты сети, принявшие 

участие в эксперименте, до его начала прошли процедуру анкетирования с целью установления их 

типологического спектра личности с использованием методики многовариантного типирования 

личности. Показаны результаты заражения информацией участников сети на каждом шаге 

эксперимента. 
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Abstract. The process of information dissemination among social network agents for the purpose of verification, 

evaluation and accuracy of the developed model is considered. The constructed model of the social network 

makes it possible to conduct a study of the dissemination of information taking into account the 

psychophysiological characteristics of the agent. The coefficients of receiving and transmitting information 

used in the model depend on the type of personality and are determined based on the analysis of various 

objects of activity of each type of personality. The source of information is one of the participants of the 

experiment, which is transmitted to the "inner circle" of agents. The software module of the social network 

model is implemented. The module allows you to conduct research on the dissemination of information, taking 

into account the psychophysiological characteristics of the agent. The software module has an intuitive 

interface, allows you to set the initial conditions of the experiment and display the results in a user-friendly 

form. To check the adequacy of the model, a series of field experiments were conducted. The participants who 
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took part in the experiment, before it began, underwent a questionnaire procedure in order to establish their 

typological spectrum of personality using the technique of multivariate personality typing. The results of 

infecting network participants with information at each step of the experiment are shown. 

Keywords: social network, graph model, network agents, experiment stages 

For citation: Korablina T.V., Babicheva N.B., Gusev M.M. The use of Graph Model to describe the dissemination of 

information in a social network. Bulletin of the Siberian State Industrial University. 2022, no. 4 (42), pp. 33 – 39. 

(In Russ.). https://doi.org/10.57070/2304-4497-2022-4(42)-33-39 

 
Введение 

В современном мире информация является 

мощным инструментом влияния на объективную 

реальность. Поэтому особое внимание наука уделя-

ет изучению механизмов распространения и конку-

рирования информации. Существует множество 

каналов распространения информации, один из ко-

торых является социальные сети.  

В настоящей работе представлены результаты 

использования графивой модели для описания 

распространения информации в социальной сети.  

Для описания механизмов передачи и рас-

пространении информации в социальной сети в 

работе [1] предложена графовая модель, описы-

вающая информационное взаимодействие аген-

тов с учетом их психофизиологических особен-

ностей на основе методики многовариантного 

типирования, а также учитывающая коммуника-

тивные навыки агентов социальной сети, их ин-

тересы к получаемой информации, степень их 

«близости», отражающая личные взаимоотно-

шения агентов, степень их знакомства, частоту 

комуникации. Чтобы учесть перечисленные 

факторы, в графовую модель введены специаль-

ные весовые коэффициенты как для вершин 

графов, так и для ребер. Для проверки адекват-

ности работы модели было решено провести се-

рию натурных экспериментов, а для проведения 

моделирования с помощью рассматриваемой 

модели сравнивали результаты моделирования с 

данными натурных экспериментов, разработан 

программный модуль в среде Visual Studio. 

В эксперименте участвовало 16 человек раз-

личного возраста, зарегистрированных в мессен-

джере WhatsApp и имеющих общих знакомых. 

Участники, принявшие участие в эксперименте, 

до его начала прошли процедуру анкетирования с 

целью установления их типологического спектра 

личности с использованием методики многова-

риантного типирования личности [2]. Многова-

риантное типирование интеллекта направлено на 

построение многовариантной типологической 

модели характерных свойств интеллекта кон-

кретной личности. По информации о типологи-

ческом спектре интеллекта конкретной лично-

сти и о предпочтительных для базисных типов 

интеллекта объектах деятельности и функцио-

нально-обеспечивающих компонентах деятель-

ности строится тройка профориентирующих ин-

дивидуальных спектров [3]: 

1 – индивидуальный спектр приемлемости 

для конкретной личности различных обобщен-

ных объектов деятельности (ЛОД-спектр); 

2 – индивидуальный спектр приемлемости 

для конкретной личности различных функцио-

нальных компонентов деятельности (ЛФК-

спектр); 

3 – индивидуальный спектр приемлемости 

для конкретной личности различных обеспечи-

вающих компонентов деятельности (ЛОК-

спектр). 

На основе этих спектров привлеченными 

экспертами выставляются коэффициенты. Ко-

эффициенты обрабатывали методом индивиду-

ального экспертного опроса. Исходные данные 

представлены в табл. 1 (где Ив, Эв, С, И, М, Ч, Р 

и В – интровертный, экстравертный, сенсорный, 

интуитивный, мыслительный, чувствующий, 

решающий и воспринимающий коэффициенты). 

Общей целью серии экспериментов является 

апробация модели и оценка ее точности [1], а 

также определение количества «зараженных» 

информацией пользователей. Эксперимент счи-

тается состоявшимся, в том случае, когда все 

пользователи социальной сети «заражены» ин-

формацией или дальнейшее заражение невоз-

можно. Для достижения цели необходимо ре-

шить следующие задачи: 

– провести моделирование процесса распростра-

нения информации, когда каждый агент являет-

ся «источником информации»; 

– найти наиболее активного агента; 

– провести натурный эксперимент;  

– сравнить результаты моделирования с дан-

ными натурного эксперимента. 

На рис. 1 представлен граф связей между 

агентами. В соответствии с условиями экспе-

римента каждый агент являлся «источником 

информации». Рассмотрим результаты экспе-

римента для агентов трех типов: 

1 – агент с высоким коэффициентом пере-

дачи информации (агент 4); 
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Т а б л и ц а  1  

Исходные данные для проведения первого эксперимента 

Table 1. Initial data for the first experiment 

 

Агент Тип kМТЛпр kМТЛпер Заинтересованность 
Количество  

связей 

1 ИвСМВ 0,19 0,94 0,7 3 

2 ИвСМР 1,00 0,38 0,6 4 

3 ЭвСМВ 0,90 0,44 0,9 4 

4 ЭвСМР 0,12 1,00 1,0 3 

5 ИвИМР 0,06 0,19 0,1 3 

6 ЭвИМР 0,56 0,90 0,4 5 

7 ИвИЧВ 0,75 0,50 0,2 5 

8 ЭвИМВ 0,31 0,25 0,5 4 

9 ИвИМВ 0,25 0,12 0,8 3 

10 ЭвИЧВ 0,94 0,62 0,1 7 

11 ЭвСЧВ 0,62 0,81 0,6 4 

12 ИвСЧР 0,44 0,31 0,8 4 

13 ИвСЧВ 0,50 0,75 0,7 3 

14 ЭвСЧР 0,81 0,69 0,5 2 

15 ЭвИЧР 0,37 0,06 0,4 1 

16 ИвИЧР 0,69 0,56 1,0 5 

 
2 – среднестатистический пользователь соци-

альных сетей (агент 13); 

3 – агент с большим количеством связей в 

социальной сети (агент 10). 

Пусть источником информации будет выбран 

агент 4, который имеет высокий коэффициент 

передачи информации kМТЛпер. Выбранному 

агенту с высоким коэффициентом передачи ин-

формации и небольшим количеством связи по-

надобилось четыре шага для «заражения» вы-

бранной социальной сети. Шаг – это момент пе-

редачи информации пользователю из «ближнего 

круга». Заражение считается завершенным, так 

как дальнейшее распространение информации

 

 
 

Рис. 1. Граф связей агентов 

Fig. 1. Graph of agent connections 
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невозможно. Информацией было заражено во-

семь человек вместе с источником информации. 

Рассмотрим ситуацию, когда источником ин-

формации будет среднестатистический пользо-

ватель социальных сетей (агент 13). В 

результате моделирования заражению 

подвеглось тринадцать агентов за три шага. 

Далее источником информации был выбран 

участник с большим количеством связей. Для 

первичного заражения был выбран агент 10, ко-

торый имеет семь связей. В результате 

моделирования заражению подвеглось восемь 

агентов за три шага. Можно сделать вывод, 

что агенту 10 со средним коэффициентом 

передачи информации, но с большим 

количеством связей понадобилось три шага 

для заражения других агентов. 

Для проверки работоспособности и точности 

модели был проведен натурный эксперимент. На 

начальном этапе эксперимента был выбран 

агент с большим количеством связей «друзей» в 

социальной сети, в котором выбранному агенту 

10 была передана ссылка на пост внутри соци-

альной сети. В результате эксперимента в тече-

ние короткого промежутка времени на ссылку 

отреагировало девять агентов. При исследова-

нии модели в качестве критерия оценки ее точ-

ности использовали ошибку модели, которая 

определяется как отношение неправильно рас-

познанных объектов к общему количеству объ-

ектов: 

 

непр

пр

ε 100 %,
K

K
  

 

где Кнепр – количество неправильно распознан-

ных объектов; Кпр – общее количество объектов. 

Отклонение от модельных данных на этом 

этапе составило примерно 12 % (рис. 2).  
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Рис. 2. Сравнение результатов первого эксперимента 

(белый цвет) и моделирования (серый цвет) 

Fig. 2. Comparison of the results of the first experiment 

(white) and simulation (gray) 

 

 

По аналогии были проведены эксперименты, в 

которых каждого представителя социотипа выби-

рали источником информации. В табл. 2 представ-

лено количество зараженных им выбранным аген-

тов, коэффициент передачи информации, завися-

щий от соционического типа, а также количество 

шагов, за которые произошло заражение.  

 

Выводы 

Как показали натурные эксперименты и ре-

зультаты моделирования на передачу информа-

ции в социальных сетях влияют следующие 

факторы: 

– количество связей агента; 

– коэффициент передачи информации, зави-

сящий от социотипа агента; 

– коэффициент заинтересованности той или 

иной информацией. 

Также на распространение информации в со-

циальных сетях влияет передача информации 

«ключевым» пользователям социальных сетей. 

Под ключевыми пользователями подразумевают-

ся агенты способные передавать информацию 

большому количеству агентов «ближнего круга». 

Поскольку во время проведения моделирова-

ния ошибка модели не превысила 9 %, то можно 

сделать вывод о том, что модель социальной 

 

Т а б л и ц а  2 

Результаты моделирования 

Table 2. Simulation results 

 

Агент kМТЛпер 

Количество 

 зараженных  

им агентов 

Количество  

шагов 

1 0,9375 10 3 

2 0,3750 2 3 

3 0,4375 3 2 

4 1,0000 8 4 

5 0,1875 1 1 

6 0,8750 10 3 

7 0,5000 7 4 

8 0,2500 1 1 

9 0,1250 1 1 

10 0,6250 8 2 

11 0,8125 6 3 

12 0,3125 1 1 

13 0,7500 8 3 

14 0,6875 3 2 

15 0,0625 1 1 

16 0,5625 10 3 
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сети адекватна и необходимые коэффициенты 

были подобранны правильно. 

Серию экспериментов проводили с целью 

апробация модели и оценки ее точности. Итоги 

проведение натурного эксперимента и сравне-

ния результатов с модельным свидетельствуют о 

том, что модель адекватная. Рассматриваемую 

модель возможно использовать для исследова-

ния процесса распространения информации 

внутри малых социальных групп.  
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